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Multinomial Logistic Regression(MLR) 

            ชื่อเรยีกทางสถติขิองการวเิคราะหน์ี้: มชีื่อเรยีกหลายชื่อ  ไดแ้ก่ multinomial logistic regression/ polytomous 

Linear  regression  / multiclass linear regression / softmax regression / multinomial  logit  / maximum entropy 

classifier/  conditional maximum entropy model 

                      Multinomial logistic regression ( MLR)  เป็นเทคนิคที่ใช้ในการพยากรณ์ค่าของตวัแปรตามหนึ่งตวัจากค่าของตวั

แปรอิสระมากกว่าหนึ่งตวัขึน้ไป โดยที่ตวัแปรตามจะเป็นตวัแปรที่เป็นนามบญัญัติ (nominal) ที่มีค่าได้ตัง้แต่สามค่าขึน้ไป โดย

แต่ละค่าจะแทนประเภท/ชนิด/กลุม่ของตวัแปรตาม ตวัอย่างเช่น ในการศึกษาทางเลือกของนักเรียนชัน้มธัยมศกึษาตอนปลาย  

ตวัแปรตามอาจมีค่าเป็น 1 ถ้านกัเรียนคนนัน้ต้องการเรียนต่อในระดบัวิทยาลยั/มหาวิทยาลยั มีค่าเป็น 2 ถ้านกัเรียนคนนัน้

ต้องการเรียนต่อในระดบัอาชีวะ มีค่าเป็น 3 ถ้านกัเรียนคนนัน้ต้องการไปประกอบอาชีพ สว่นตวัแปรอิสระที่เก่ียวข้องในการ

พยากรณ์อาจเป็น เพศ เกรดเฉลี่ยสะสม อาชีพของบิดามารดา รายได้ของบิดามารดา ฯ เป็นต้น 

                   เพื่อให้เข้าใจได้ง่ายขึน้ ลองมาพิจารณาตวัอย่างการใช้ MLR ในแวดวง ต่าง ๆ 

 

 

 

 

 

เอกสารวิชาการด้านศาสตร์การวิจัยและสถิติประยุกต์ 

30 

วงการแพทย์ : ใช้ MLR ในการวิเคราะห์โรคไข้ตบัอกัเสบสองชนิด คือไวรัสตบัอกัเสบชนิด B ( hepatitis  B virus-
HBV) และไวรัสตบัอกัเสบชนิด C  ( hepatitis C virus -HCV ) ตวัแปรอิสระได้แก่ อาย ุ เพศ  ถ่ินที่พ านกั ( ชนบท/เมือง 
) ระดบัการศกึษา  สถานภาพสมรส  สถานภาพการจ้างงาน   ความเสี่ยงจากการท างานด้านเกษตร  ความเสี่ยงพิเศษ 
(  เป็นพ่อเลีย้งเดี่ยว  มาจากสถานดแูลเด็กก าพร้า  มีอาการติดยา  มีพฤติกรรมรุนแรง  เหยื่อค้ามนุษย์   ค่าจ้างขัน้ต ่า  
ไม่สมประกอบ ) สว่นตวัแปรตามได้แก่ เป็น HBV หรือ HCV หรือไม่มีอาการติดเชือ้ใด ๆ  
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วงการขายโทรศพัท์มือถือสมารท์โฟน : บรษิทัขายโทรศพัทส์มารท์โฟนตอ้งการศกึษาความปรารถนาของลูกคา้
ทีต่อ้งการซือ้โทรศพัทเ์ครื่องใหม่  โดยใช ้MLR ในการตอบขอ้สงสยัเกีย่วกบัความต้องการของผูบ้รโิภค ตวัแปร
อสิระไดแ้ก่ อายุ  เพศ และราคา   สว่นตวัแปรตามไดแ้ก่  โทรศพัทย์ีห่อ้แอปเป้ิล  ซมัซุง  และอื่น ๆ 
 

วงการสวนสตัว ์:  นกัชวีวทิยาอาจสนใจในประเภทอาหารทีจ่ระเขเ้ลอืก( ปลา สตัวไ์ม่มกีระดกูสนัหลงั 

สตัวเ์ลือ้ยคลาน นก และ อื่น ๆ )  โดยพจิารณาจากความยาว  อายุ  ถิน่ทีอ่ยู่ซึง่อาจเป็นทะเลสาบ หนองน ้า ตวั

แปรทางสภาพแวดลอ้มอื่น ๆเช่น อุณหภูมขิองน ้า ความหนาแน่นของเหยื่อ การมสีตัวค์ู่แขง่ทีแ่ย่งอาหารกนั 

 

วงการเครื่องด่ืม : นกัโภชนาการในประเทศองักฤษมีความสนใจศกึษาแนวโน้มของผู้คนเก่ียวกบัการบริโภคเคร่ืองดื่ม ซึง่
เปล่ียนไปตาม generation ของผู้คนที่เปล่ียนไป และได้ใช้ MLR เป็นเคร่ืองมือศกึษาแนวโน้มการบริโภคเคร่ืองดื่ม   ตวัแปรตาม 

ได้แก่ กาแฟ/ชา/เคร่ืองดื่มปราศจากแอลกอฮอล์ /เคร่ืองดื่มคณุภาพสงูเช่นเบียร์สด ค็อกเทล และไวน์  ส่วนตวัแปรอิสระได้แก ่

generation อาย ุ ถิ่นที่อยู่อาศยั ( อากาศหนาวเย็นทางภาคเหนือ ) 

วงการดูแลสุขภาพ  :  นกัวิจยัใช้ MLR ในการแยกแยะประชากรสภุาพสตรีออกเป็นผู้ที่อ้วนมีน า้หนกัตวัค่อนข้างมาก   ผู้ที่มี
น า้หนกัตวัน้อยค่อนข้างผอมบาง และผู้ที่มีน า้หนกัปกติ ตวัแปรอิสระได้แก่  อาย ุ รายได้ของครอบครัว การศกึษา ( ไม่รู้หนงัสือ / 

อ่านออกเขยีนได้ )  อาชีพ (บริการ/รับจ้าง/เป็นเจ้าของผู้ประกอบการ)  ขนาดของครัวเรือน( <10,  >=10) จ านวนผู้ เยาว์ที่อยู่ร่วม
ด้วย  ถิ่นที่อยู(่ชนบท/ในเมือง) 
 

 วงการการศึกษา :  นกัการศกึษาใช้ MLR ในการศกึษา การตดัสินใจเลือกประกอบอาชีพของนกัศกึษาในสายงานต่าง ๆโดย

อาศยัข้อมลูเก่ียวกบัประชากรศาสตร์ (ระดบัการศกึษาของนกัศกึษา  ภมูิหลงั  เชือ้ชาติ  และอาชพีของบิดา สถานะภาพทางสงัคม

เศรษฐกิจ  ทกัษะ ประสบการณ์ ) ส่วนตวัแปรตามได้แก่ สายอาชพี สายช่าง  สายการบริหาร 

 

วงการผลิตไอศกรีม : ใช ้MLR ในการพยากรณ์ว่า  ผูบ้รโิภคจะเลอืกทานไอศกรมีใด  โดยตวัแปรอสิระไดแ้ก่ 
อายุ  เพศ  แนวภาพยนตรท์ีช่ื่นชอบ  สว่นตวัแปรตามไดแ้ก่ ไอศกรมีวานิลลา  ไอศกรมีชอ็กโกแลด และ
ไอศกรมีสตอเบอรี ่
 

วงการโรงภาพยนตร ์: ใช ้MLR ศกึษาการเลอืกชมภาพยนตร ์ ตวัแปรตามไดแ้ก่ประเภทภาพยนตร ์( ตลก 
แอค็ชัน่  ชวีติ ) สว่นตวัแปรตน้ไดแ้ก่  อายุ เพศ สถานภาพของคู่ควงทีม่าดว้ยกนั รายได ้ ระดบัการใชส้ือ่วงั
คมออนไลน์ ระดบัการศกึษา สถานภาพสมรส อาชพี สถานทีไ่ปชมภาพยนตร ์
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           1)ตวัแปรอิสระอาจเป็นตวัแปรท่ีมีค่าต่อเนื่องหรือตวัแปรนามบญัญัติ 

          2)ตวัแปรตามเป็นตวัแปรนามบญัญัติที่สามารถแบ่งออกได้หลายประเภท(ตัง้แต่ 3 ขึน้ไป) ต้องเป็นประเภทที่แยกแยะออก

จากกนัโดยเด็ดขาด( mutually exclusive)  และต้องครอบคลมุทกุ ๆประเภท (exhaustive) 

         3) ข้อมลูที่เก็บได้มาต้องมีความเป็นอิสระ ไม่ใช่เกิดจากการทดลองซ า้หลายครัง้จากกลุม่ตวัอย่างเดิม 

         4) ข้อมลูไม่จ าเป็นต้องมีการกระจายแบบ Normal ไม่จ าเป็นต้องมีความสมัพนัธ์ในเชิงเส้นตรง และไม่จ าเป็นต้องมี 

variances เท่ากนั 

         5) ต้องไม่มี multicollinearity ในระหว่างตวัแปรอิสระ 

สมมติฐานท่ีจ าเป็นเพื่อให้ผลการวิเคราะห์ถูกต้องตามหลักสถิต ิ

วงการประกนัสุขภาพ : บรษิทัประกนัท าการศกึษาการเลอืกท าประกนัสุขภาพของลูกคา้ทีท่ าประกนัภยั ตวั
แปรตาม ไดแ้ก่ แผนการท าประกนั ( แผน A /B  /C   เบีย้ประกนั  ค่าใชจ่้ายทีส่ามารถหกัลดหย่อนได ้ 
ค่าใชจ่้ายทีแ่บ่งจ่าย ) ตวัแปรอสิระไดแ้ก่ อายุ เพศ จ านวนวนัขาดงานก่อนมาท าประกนัภยั  รายได ้ สุขภาพ
ของครอบครวั  สุขภาพของผูเ้อาประกนั  ต าแหน่งหน้าทีก่ารงาน 

วงการบริหารทรพัยากรมนุษย ์: นกัวจิยัใช ้MLR ในการพยากรณ์ว่า พนกังานขององคก์รภาคธุรกจิท างาน 
อยู่ในระดบัใด โดยตวัแปรอสิระ ไดแ้ก่ ประสบการณ์ ( จ านวนปี ) ระดบัการศกึษา ( มธัยม ปรญิญาตร ีปรญิญา
โท ปรญิญาเอก ) ผลประกอบการขององคก์ร ( อตัราการเตบิโตของรายได ้ผลก าไร ) ผลงานทีผ่่านมา ทกัษะ
ความเป็นผูน้ า ประสบการณ์ในอุตสาหกรรม สว่นตวัแปรตามไดแ้ก่ พนกังานระดบัล่าง พนกังานระดบักลาง 
พนกังานระดบับน  
พ  

 วงการสถาบนัการเงิน : โดยการใช ้MLR ควบคู่กบั machine learning algorithms และ pattern 
recognition technique ในการตรวจจบัการโกงในแวดวงการเงนิ ตวัแปรอสิระไดแ้ก่ ธุรกรรม ( จ านวนเงนิที่
เกีย่วขอ้ง/ความถี/่ สถานที ่/ เวลา / พอ่คา้ผูม้สีว่นเกีย่วขอ้งดว้ย ) พฤตกิรรม ( การเขา้ระบบและตรวจสอบ
ตวัตน / ประวตักิารท าธุรกรรมและแนวโน้ม  / อุปกรณ์และการท่องเวป็) สว่นตวัแปรตามไดแ้ก่ การทุจรติดา้น
บตัรเครดติ การปลอมประวตัริะบุตวัตน และ การหลอกลวงทางอนิเตอรเ์น็ต   
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         6) ความสมัพนัธ์ระหว่างตวัแปรอิสระกบั logit transformation ของตวัแปรตามต้องเป็นเส้นตรง 

         7) ต้องไม่มีตวัเลขที่มีค่าอยู่นอกกลุม่  ( outlier ) 

         8) เพื่อให้ผลการวิเคราะห์ทางสถิติมีความน่าเชื่อถือ  Hosmer & Lemeshow ก าหนดให้ขนาดของกลุม่ตวัอย่างขัน้ต ่าต่อ

ตวัแปรอิสระเท่ากบัสิบ 

 

 

 

 • MLR ไม่ได้มีข้อสมมติฐานใด ๆเก่ียวกบั normality,  linearity หรือ homogeneity of variance ของตวัแปรอิสระ แต่เป็น

สมมติฐานที่จ าเป็นก่อนการวิเคราะห์โดยใช้ discriminant analysis  ด้วยเหตนุีเ้อง  MLR จึงได้รับความนิยมมากกว่า 

discriminant   analysis  โดยเฉพาะอย่างยิ่งเมื่อนกัสถิติอาจมีข้อสงสยัว่าข้อมลูที่มีอาจไม่เป็นไปตามข้อสมมติฐาน 

• ในทางปฏบิตัหิากขอ้มลูมกีารกระจายแบบ multivariate normal มvีariance และ covariance ที ่homoscedastic ตวัแปร

อสิระมคีวามสมัพนัธเ์ชงิเสน้ตรง เมื่อนัน้นกัวจิยัควรใช ้discriminant analysis เพราะเป็นเทคนิคทางสถติทิีม่ปีระสทิธภิาพ

มากกว่า โดยจะมคีวามแม่นย าในการพยากรณ์แยกแยะตวัแปรตามไดด้กีว่า MLR 

 

     

          

 

 

               ๏ MLR เป็นแบบจ าลองทีเ่รยีกว่า  multi-equation model โดยหากก าหนดใหต้วัแปรตามแบ่งแยกออกได ้k 
         ประเภท  ในกระบวนการของ MLR จะสรา้งสมการ logit ขึน้ (k-1) สมการ แต่ละสมการจะมรีปูแบบดงัต่อไปนี้ 
 

                    log { prob(y=1)/1-prob(y=1)} =  O1 + 11 X1 + 12 X2 + 13 X3 +……….1m Xm     สมการ ( 1) 
                    log { prob(y=2)/1-prob(y=2)} =  O2 + 21 X1 + 22 X2 + 23 X3 +……….2m Xm     สมการ ( 2) 
 
                           .   .    .    .    .    .    .    .    .    .    .    .     .     .     .     .    .     .     .     .     .    . 

เปรียบเทียบ Multinomial logistic regression  กับ Discriminant analysis 

วิธีการค านวณหา solution ของ MLR 
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                  โดยที ่y เป็นตวัแปรตามทีค่่าแต่ละค่าจะบ่งบอกประเภท ( y= 1,2,…….k ) 
                            prob = probability 
                    prob(y=1) /1-prob(y=1) แสดง odd ratio ทีค่่าของ y จะเท่ากบั 1 
                    ’s แสดงค่าสมัประสทิธิห์น้าตวัแปรอสิระแต่ละตวั 
                    Xi j   = ค่าของตวัแปรที ่j ในสมการที ่i 
   สมการที ่(1) จะใชใ้นการพยากรณ์ความน่าจะเป็นทีต่วัอย่างจะถูกจดัอยู่ในตวัแปรตามประเภททีห่นึ่ง 
   สมการที ่(2) จะใชใ้นการพยากรณ์ความน่าจะเป็นทีต่วัอย่างจะถูกจดัอยู่ในตวัแปรตามประเภททีส่อง 
                จ านวนสมการทัง้หมดจะม ี(k-1) สมการ โดยสมการสุดทา้ยจะใชใ้นการพยากรณ์ความน่าจะเป็นทีต่วัอย่างจะ 
   ถูกจดัอยู่ในตวัแปรตามประเภทที ่( k-1) 
                   โดย default  ประเภทของตวัแปรตามทีม่คี่าตวัเลข (numeric score ) สงูสุดจะถูกใชเ้ป็น reference group ที่

ตวัอย่างจะถูกจดัเขา้อยู่ในกลุ่มสุดทา้ย  และค่าสมัประสทิธิห์น้าตวัแปรของ reference group จะเป็นศูนย ์ นี่คอืเหตุผลทีว่่า 

ท าไมในการหา solution จงึมสีมการ เพยีง (k-1) สมการ ขาดสมการทีใ่ชใ้นการจดักลุ่มเขา้ reference group ไปหนึ่งสมการ

ซึง่ไม่จ าเป็นตอ้งเขยีนเพราะหน้าตวัแปรอสิระทุกตวัมคี่าสมัประสทิธิเ์ป็นศูนยห์มด 

                        นกัสถติสิามารถเลอืกตวัแปรตามกลุ่มทีห่นึ่งเป็น reference group   หรอืตวัแปรตามกลุ่มอื่นกลุ่มใดกลุ่มหนึ่ง

เป็น reference group   ไดโ้ดยตรงจากmenu   

                 • MLR ค านวณหา solution โดยใชว้ธิกีารทีเ่รยีกว่า Maximum likelihood method  (MLE) ซึง่เป็น

กระบวนการค านวณกลบัไปกลบัมาเพือ่หาค าตอบ  แต่ในบางครัง้MLE อาจลม้เหลวกลางคนัและไม่สามารถหาค าตอบต่อไป

ได ้

                • ในบางครัง้ MLE อาจใหผ้ลทีไ่ม่น่าเป็นไปได ้เช่นการเปลีย่นแปลงในตวัแปรอสิระหนึ่งหน่วยอาจเป็นผลให ้

oddsของการเกดิเหตุการณ์หน่ึงเปลีย่นไปเป็น หลายพนัหรอืหลายลา้น   น่ีอาจมสีาเหตุมาจากปญัหาของการม ี

multicollinearity ในขอ้มลู หรอือาจมาจากไม่มขีอ้มลูของกลุ่มตวัอย่างอยู่ในแต่ละเซลลข์องตวัแปรอสิระ(จ านวนตวัอย่างใน

เซลล ์= 0 ) หรอือาจเกดิจากกรณีการม ี complete separation  ทีต่วัแปรอสิระหน่ึงหรอืมากกว่ามคี่าอยู่ทีร่ะดบัหนึ่ง 

               เมื่อใดกต็ามทีค่่า standard errors ของตวัแปรอสิระบางตวัมคี่ามากกว่า 2.0 เมื่อนัน้สอ่เป็นนยัใหเ้หน็ปญัหาว่าการ

หา solution โดย MLE   มปีญัหา 

                 โปรดสงัเกตว่า  ตวัแปรอสิระทีไ่ม่มคี่าต่อเนื่องจะถอืเป็น ปจัจยั (factor)  สว่นตวัแปรอสิระทีม่คี่าต่อเนื่องจดัเป็น 

covariates   

                •วธิใีนการเลอืกตวัแปรอสิระเป็นแบบใสพ่รอ้มกนัหรอืโดยตรง ( simultaneous หรอื direct entry) 
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การใช้โปรแกรมส าเร็จรูปใน MLR  
 

 

    สามารถท าได้โดยใช้ menu ที่เรียกว่า drop-down menu หรือโดยใช้ syntax command 

    Syntax command ที่ใช้ในการวิเคราะห์ MLR อยู่ในรูปต่อไปนี ้

 

 

 

 

ค าอธิบาย 

            •NOMREG ย่อมาจาก nominal regression คือการ run regression ที่ตวัแปรตามเป็นนามบญัญัติที่แบ่งออกได้ตัง้แต่  

              3 กลุม่/ประเภทขึน้ไป 

             •Multinomial DV หมายถึงชื่อของตวัแปรตามที่ใช้ 

             •BASE=LAST หมายถึงประเภทหรือกลุม่ที่ใช้เป็น reference categoryคือกลุม่สดุท้าย ในที่นีน้กัสถิติอาจใช้กลุม่แรก 

                หรือกลุม่อื่นเป็น reference category ก็ได้  ค่า parameter ที่ได้ในกลุม่อื่นจะถกูใช้เปรียบเทียบกบัค่าของกลุม่ที่เป็น 

                reference category 

              •ORDER=ASCENDING หมายถึงตวัเลขแทนล าดบัที่กลุม่จะเร่ิมจากน้อยไปหามาก 

             •Factor  หมายถึงตวัแปรอิสระที่เป็นนามบญัญัติ 

             •Covariate หมายถึงตวัแปรท่ีมีค่าต่อเนื่อง 

             •MODEL=Factor Covariate หมายถึงแบบจ าลองที่ใช้ตวัแปรอิสระที่เป็นนามบญัญัติ และตวัแปรอิสระที่มีค่า 

                ต่อเนื่องในการพยากรณ์ตวัแปรตาม 

              •INTERCEPT=INCLUDE หมายถึงแบบจ าลองที่มี INTERCEPT รวมอยู่ด้วย 

NOMREG MultinomialDV(BASE=LAST ORDER=ASCENDING) BY Factor WITH Covariate 

/MODEL=Factor Covariate 

/INTERCEPT=INCLUDE 

/PRINT=PARAMETER SUMMARY LRT CPS STEP MFI. 
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              •PRINT เป็นค าสัง่ให้แสดงผล 

             •PARAMETER SUMMARY ตารางแสดงค่า parameter ทัง้หลาย 

           •LRT หมายถึง Likelihood ratio test 

           •CPS หมายถึง ตาราง case processing summary 

                  •MFI หมายถึงตาราง model fitting information 

 

 

 
1. Case processing summary table: 

แจกแจงให้เห็นความถ่ีของค่าตวัแปรตามทีเ่กิดขึน้ในแต่ละกรณี ตลอดจนสดัส่วนร้อยละของค่าตวัแปรตามในแต่ละกรณี  และจ านวนของmissing 

data 

2. Model fitting information table: 

แสดงให้นกัสถิติสามารถประเมินผลทางสถิติของintercept only model หรือnull model (ที่ไม่ได้ใช้ตวัแปรอิสระมาชว่ยในการพยากรณ์) กบั 

full หรือ final model ( ทีใ่ช้ตวัแปรอิสระมาชว่ยในการพยากรณ์) โดยสามารถพิจารณาจากคา่ดชันีหลายอยา่งดงันี ้

               •Akaike Information Criterion (AIC) เป็นดชันีทีใ่ช้ในทฤษฎีข้อมลูซึง่มีวา่หากจะให้แบบจ าลองสามารถอธิบายข้อมลูได้ดีขึน้ อาจ

จ าเป็นท่ีจะต้องเพิ่มตวั parameter ขึน้มา   ซึง่ท าให้แบบจ าลองมีความซบัซ้อนมากขึน้  ในการเลอืกแบบจ าลองโดยใช้AIC ก าหนดให้เลือก

แบบจ าลองทีม่ี AIC ต ่าที่สดุ จึงจะได้แบบจ าลองทีด่ีที่สดุ  

              •Bayesian Information Criterion(BIC) เป็นดชันีอกีอย่างที่คล้ายคลงึกบั AIC ในการเลือกแบบจ าลองโดยใช้BIC  ก าหนดให้เลือก

แบบจ าลองทีม่ี BIC ต า่ที่สดุ จึงจะได้แบบจ าลองทีด่ีที่สดุ 

              ทัง้ AIC และ BIC อาจมีค่าติดลบได้ และแบบจ าลองทีม่ีค่าทัง้สองตดิลบเป็นแบบจ าลองที่ดีกว่าแบบจ าลองทีม่ี 

ค่า AIC หริอ  BIC เป็นบวก  

              • -2Log Likelihood(-2LL) แสดงความผนัผวนในคา่ของตวัแปรตามที่แบบจ าลองไม่สามารถอธิบายได้ ในที่นี ้

 -2LL  ของ full model จะลดลงต ่ากว่า -2LL ของ null model  ยิ่งลดลงมากเท่าใด กย็ิ่งแสดงให้เห็นความ fit ของ 

 แบบจ าลองมากขึน้เท่านัน้( ตวัแปรอิสระเข้ามาชว่ยอธิบายความผนัผวนในค่าของตวัแปรตาม เป็นผลให้ความผนัผวน 

ของตวัแปรตามที่ไม่สามารถอธิบายได้ลดลง ) 

Output ทีไ่ดจ้ากโปรแกรมส าเรจ็รปู 
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              •Likelihood ratio Chi-square test เป็นการทดสอบ goodness-of-fit อกีทางเลือกหนึ่งที่ชว่ยให้นกัสถิติพจิารณาวา่    การลดลงใน 

-2LL มีนยัส าคญัทางสถิติหรือไม ่อย่างไรก็ตามให้พึงระลกึอยู่เสมอว่า คา่Chi-square ที่ได้มแีนวโน้มที่จะมีนยัส าคญัหากขนาดของกลุ่มตวัอยา่งที่

ใช้เป็นกลุ่มตวัอยา่งขนาดใหญ่ 

                                                      3.  Warnings 

               ในบางครัง้จะมีข้อความเตือนดงัตวัอยา่งต่อไปนี ้

 

 

              นัน่หมายความว่ามเีซลล์บางเซลล์ที่ค่าความถ่ีที่ได้จากการประมาณการมีค่าปรากฏเป็นศนูย์ ซึง่สอ่ให้เห็นแววว่า 

อาจจะเกิดปัญหาขึน้ อย่างไรก็ตามหากจ านวนcell หรือร้อยละของเซลล์มีจ านวนน้อย เราอาจเพิกเฉยค าเตือนนี ้และข้ามไป

สรุปผลจาก goodness-of-fit table  (ดงัจะได้กล่าวต่อไป) ได้โดยปลอดภยั แต่หากจ านวน cell หรือร้อยละของเซลล์มีจ านวน

มาก เราจ าเป็นต้องกงัวล และหลีกเลี่ยงการตีความผลที่ได้จาก goodness-of-fit table 

4.Goodness-of-fit table 

              เป็นตารางแสดงค่าChi-square สองค่า ได้แก่ Pearson Chi-square และ Deviance Chi-square หากจ านวน cell 

หรือร้อยละของเซลล์ในส่วนที่เป็นค าเตือนในข้อ 3 ก่อนหน้ามีจ านวน/สดัสว่นที่สงู เราต้องหลีกเลี่ยงไม่ตีความผลจากตารางนี ้ 

แต่หากจ านวนเซลล์  หรือร้อยละของเซลล์ที่มีความถ่ีที่ได้จากประมาณการเท่ากบัศนูย์มีจ านวน/สดัสว่นที่ต ่าหรือไม่มีเลย เรา

สามารถเข้าไปตีความผลที่ได้จากตารางนีไ้ด้เลย  ซึง่เป็นที่คาดไว้ว่า ทัง้ Pearson Chi-square และ Deviance Chi-square 

จะต้องไม่มีนยัส าคญัทางสถิติ จึงจะสามารถสรุปได้ว่า แบบจ าลองใช้ได้ผลและเป็นประโยชน์ในการพยากรณ์ และเราสามารถ

ด าเนินการในขัน้ตอนต่อไป 

                                                                      5.Pseudo-R-square table 

               เป็นตารางแสดงให้เห็นค่า R-square ของCox and Snell, Nagelkerke และ McFadden ซึง่ให้ข้อมลูคร่าว ๆถึง 

 

There are X (Y%) cells (i.e., dependent variable levels by subpopulations )with zero frequencies 



9 
 

 

สดัสว่นของความผนัผวนในตวัแปรตามที่อธิบายได้ด้วยตวัแปรอิสระ หากค่าR-squareที่ได้มีค่าใกล้ศนูย์ แสดงว่าแบบจ าลองไม่

ประสบผลส าเร็จมากนกัในการพยากรณ์ แต่หาก R-square ที่ได้มีค่าใกล้หนึ่ง แสดงว่าแบบจ าลองท างานได้ผล และสามารถใช้

อธิบายความสมัพนัธ์ระหว่างตวัแปรตามและตวัแปรอิสระได้ อย่างไรก็ตามเนื่องจากเป็นค่าประมาณการ  นกัสถิติอาจไม่ให้

ความส าคญักบัการตีความผลที่ได้จากตารางนีม้ากนกั 

                                                                     6.Parameter Estimate table 

              เป็นตารางแสดงให้เห็นผลของตวัแปรอิสระแต่ละตวัว่ามีนยัส าคญัหรือไม่  ค่าสมัประสิทธ์ิหน้าตวัแปรอิสระ(β’s ) 

ตลอดจนค่า odd-ratio  หากค่าสมัประสิทธ์ิเป็นบวก มีความหมายว่า ตวัแปรอิสระนัน้มีสว่นเพิ่มความเป็นไปได้(likelihood ) ใน

ผลที่เป็นตวัแปรตาม แต่หากค่าสมัประสิทธ์ิเป็นลบ มีความหมายว่า ตวัแปรอิสระนัน้มีสว่นท่ีจะลดความเป็นไปได้(likelihood ) 

ในผลที่เป็นตวัแปรตาม 

7.Classification table 

                เป็นตารางที่แสดงการเปรียบเทียบผลของตวัแปรตามที่เกิดขึน้จริงกบัผลของตวัแปรตามที่พยากรณ์ขึน้จาก
แบบจ าลอง ยิ่งสดัสว่นการพยากรณ์มีความถูกต้องเท่าใด ก็ยิ่งแสดงให้เห็นความมีประสิทธิภาพของแบบจ าลองที่ใช้ตวัแปรอิสระ

ในการพยากรณ์ค่าของตวัแปรตามมากขึน้เท่านัน้ 

                เพื่อเป็นการป้องกนัความผิดพลาด นกัสถิติมกัจะค านวณหาสดัส่วนความถูกต้องในการพยากรณ์ขึน้จากข้อมลู               

ที่มีอยู่ หรือที่เรียกว่า สดัส่วนความถูกต้องในการพยากรณ์ที่ขึน้กบัโชค(by chance) โดยค านวณหาผลรวมของสดัสว่นผลของตวั

แปรตามที่เกิดขึน้ยกก าลงัสองในแต่ละกรณี ตวัอย่างเช่น จากข้อมลูที่มีอยู่  ตวัแปรตามมีค่าแสดงได้ดงัตารางต่อไปนี  ้

 
 
 

ร้อยละ 

A  30 
B 50 
C 20 
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             สดัส่วนความถกูต้องในการพยากรณ์ที่ขึน้กบัโชคค านวณได้ดงันี ้  

                                              (.30)2 +  (.50)2  + (.20)2 = .38  หรือ 38% 

              ในทางปฏิบติั นกัสถิติต้องการผลสรุปเป็นเด็ดขาด ดงันัน้อาจให้ความถูกต้องในการพยากรณ์ที่เกิดจากโชคมี 

ความแปรปรวนเพิ่มขึน้ได้ราว 25%      เมื่อเป็นเช่นนีเ้กณฑ์ที่นกัสถิติใช้ในการค านวณหาความถกูต้องในการพยากรณ์ที่เกิดจาก

โชค=47.5% (38X1.25) 

               หาก classification table แสดงความถูกต้องในการพยากรณ์ไม่เกิน 47.5% เราไม่อาจวางใจในการใช้แบบจ าลอง 

MLR ในการใช้ตวัแปรอิสระอธิบายตวัแปรตามได้ แต่หากความถกูต้องในการพยากรณ์ตามclassification table สงูและมีค่าห่าง

จาก 47.5 % มาก เมื่อนัน้แบบจ าลองนีม้ีประสิทธิภาพและสามารถเอาไปใช้ในการพยากรณ์ตวัแปรตามจากตวัแปรอิสระได้ 

                                                                                     Contribution this issue: ดร. ดนยั  ปัตตพงศ์      

งานวจิยัทีอ่า้งองิบทความวชิาการน้ี 

ณฐัพชัร ์ อภริุ่งเรอืงสกุลและคณะ “ การวเิคราะหป์จัจยัทีม่ผีลต่อการท าธุรกรรมทางการเงนิผ่าน QR Code ใน
กรุงเทพมหานคร “ วารสารปญัญาภวิฒัน์  ฉบบัพเิศษ ปีที ่10.2018. 

 

                                                                                                                                                                                          

                                                                                                                                  

อยากเรียนรู้การน าสถิติข้างต้นน้ีไปใช้ในการวิจยัระดบัสารนิพนธ ์(independent study) วิทยานิพนธ ์(thesis) 

ดษุฎีนิพนธ(์dissertation) ปรึกษาได้ท่ี dpattaphongse@gmail.com 
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ยนืหยดัและอยู่รอดไดใ้นภาวะทีโ่ลกเปลีย่นแปลงอยู่ตลอดเวลา 
  ผูพ้ฒันา FINALYSIS… a dedicated software ส าหรบัใหบ้รกิารนกัธุรกจิทีต่อ้งการวเิคราะหค์วามเป็นไปไดท้าง
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  ผูแ้ต่งหนงัสอื”การวเิคราะหค์วามเป็นไปไดท้างการเงนิและการจดัวงเงนิเครดติของโครงการลงทุน”ประกอบ 
  ดว้ยตวัอย่างของธุรกจิจรงิทีไ่ม่เปิดเผยชื่อนบั 100 บรษิทั ครอบคลุมอุตสาหกรรม 24 อุตสาหกรรม 
Co-developer ซอฟแวร ์en๏gex๏cel® ส าหรบัใชท้ดสอบ/เรยีนรูศ้พัท(์ประกอบดว้ยแบบฝึกหดัและเฉลยกว่า  
  90 บทครอบคลุมศพัท์ระดบั SAT/IELTS/TOEFL กว่า 12,000 ค า) และไวยากรณ์องักฤษ (ประกอบดว้ย  
  แบบฝึกหดัและเฉลยกว่า 160 บทหรอืกว่า 10,000 ขอ้ครอบคลุมเนื้อหาระดบัอุดมศกึษาและTOEFL) มาพรอ้มกบั 
  ไฟลเ์สยีง/ไฟลข์อ้มลู/ฯลฯ อกีมาก(ก าหนด DEBUT 1 เมษายน 2569)    


